17. Données visuelles massives

Nombre de participants : 12
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Exemple
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200 plus proches voisins

J. Hay<

Ordonner les résultats

Score final est la somme de:

L'appariement de scénes

L'appariement local (couleur + texture)

Le codt de la coupure de graphe

12 J. Hays
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Pourquoi ca marche?

14 J. Hay<



1 Pourquoi les images sont similaires méme si l'algorithme
* d'appariement est trés simple (plus proche voisin) ?

Pourquoi ¢ca marche?

" J. Hays

quantité de données

Son jeu de données

Car il y a un nombre assez grand d'images pour avoir un voisin suffisamment proche

Quantités de comparables

volume de données important

5 répondants



2 000 images
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Base de données

i Images appariées
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+ données associees + données associées

Si base de données est assez grande,
elle devrait contenir des images similaires!
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Image :Little Infinity. (Jason Salavon)
herci a Detek Hoiem, James Hays, Alexei Efros




Im2gps [Hays & Efros, CVPR 2008]

6 millions d’'images avec coordonnées GPS

19 J. Hays

Comment peut-on adapter l'approche précédente a la

3. localisation d'images ?

1 répondant

Ajouter des étiquettes aux données



R

%

. Images appariées

s )
appariement
—_— . :

Base de données
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Si base de données est assez grande,
elle devrait contenir des images similaires!

L’'importance des données

E _

X

ol6fF

&

o 14r

©

w2

<

810- s Plys proche voisin
o 8t =mmmn Hasard
c

2 6f

[av}

D

® 4

(@)

O ot

%oﬁf-'--r--l--l---|--l---'--1

X 0.09 0.38 1.54 6.16 246 98.5 394 1,576 6,304

Taille de la base de données (x1000, échelle logarithmique)
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Densité de population
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Ordonner par densité de population
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Donnees visuelles massives
80 millions de petites images
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Image :Little Infinity (Jason Salavon)
iré de : “80 million tiny images: a large dataset for non-parametric object and scene recognition” par Torralba, Fergus et Freeman

- Combien existe-t-il d'images RGB 8-bits a résolution de 7 bonnes réponses

s 2 ,

-« 32x32 ? sur 7 répondants
32*32*3 0% 0 votes

@ 256023273 7 votes
256%*32*32*3 0% 0 votes

256%*32*32 0% 0 votes



De plus en plus
d’images
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Torralba, Fergus et Freemar



Colorisation automatique

Image proches voising

Coloré avec couleur moyenne

Torralba, Fergus et Freemar

nnées visuelles massives
Les dangers de§ donnees
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Image :Little Infinity. (Jason Salavon)
herci a Derek Hoiem, James Hays, Alexei Efros




Nommez un ou plusieurs biais qui peuvent étre présents
. * dans un jeu de données d'images.

Biais de sous-représentation, biais de sélection, biais d’échantillonnage

Biais du photographe

Sur représentativité, absence d'exemples de certains type de données

Biais social

redondance

biais social

6 répondants



35 Photos : A. Efro<



La « vraie » Notre Dame

Photos : A. Efroc

Biais de position géographique : a quels endroits y a-t-il

3 A 1 répondant
- plus de photos prises ? )

Biais d’échantillonnage

37 J. Hays

Lieu touristique



Biais temporel : quand avons-nous tendance a prendre plus

6. de photos ? Pourquoi ?

4 répondants

Biais d’échantillonnage

flickr  Millions of photos uploaded per month - Jan. 2004 to Jun. 2012

2004 2006 2007 2008 I(l IDIO 2041 2012

Golden hour

Eté, de jour

été

Voyages/Juillet



7. Laquelle de ces deux photos préférez-vous ? 6 répondants

P

Biais du photographe

VS.




8. Laquelle de ces deux photos préférez-vous ? 8 répondants

~

Biais du photographe

Biais social

Conventions sociales

« Kid with Santa »

- 100 special moments » de Jason Salavon



Biais social

Conventions sociales

« Newlyweds »

< 100 special moments » de Jason Salavon

Biais social

Conventions sociales

« The graduate »

<100 special moments » de Jason Salavon 43



Biais social

Conventions sociales

44 Gallagher et al CVPR 2008



Y, 9. Je vous présente Mildred et Lisa. Identifiez Lisa. 6 répondants




B i ai s SOCiaI Conventions sociales

Je vous présente Mildred et Lisa.
Qui est qui?
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Source: U.S. Social Security

Administration
45 Gallagher et al CVPR 2008
Limiter le biais ?
* Capture autonome réduit le biais
e On en atoujours un peu...
StreetView Satellite Webcams

2424 Bay St
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Pyrrhic win (victoire a la Pyrrhus)

Plusieurs autres dangers... e T R T

Large image datasets: A pyrrhic win for computer vision?

Abeba Birhane* Vinay Uday Prabhu*
School of Computer Science UnifyID AI Labs

Lero & University College Dublin, Ireland Redwood City, USA
abeba.birhane@ucdconnect.ie vinayQunify.id

Nudité et voyeurisme
Présence de termes discriminatoires

Biais en défaveur des minorités
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@ pimeyes.com

Vous vous rappelez?

B SRR PN S BT NI
Données visuelles massives
80 millions de petites images

Source : pimeyes.com 48



Vie privée

* |es bases de données d’images
contiennent beaucoup de
personnes

e (Ces personnes n'ont pas donné
leur consentement!

* Mais on peut savoir qui c’est...
VOIr pimeyes.com

Source : pimeyes.com 49



